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Crynujcku nporpam — PAUYHAPCTBO "
AYTOMATHKA

Kparak caapxkaj — Vwanpeo obyuenu jesuuxu moodenu
uecmo Hemajy 3Hare U3z YCKo Cneyujanuz08anux 0omena
Kao wmo je gpapmayuja, a 000aman uzazos npeocmasba
u ynompeba cpnckoe jesuka. 360c moea je nompedHa
apxumexmypa 2eHepucarba NOmnoMo2Hymoz npempazom
(enen. Retrieval-Augmented Generation (RAG)), «koja
2eHEPAMUBHU BeNIUKU je3UyKU MOOel npowupyje ca 6a3zom
excmepHoz 3Harea. Ilocmoje 6pojuu npucmynu Kojuma je
moeyhe nobomwamu npempazy YHymap apxumekmype
RAG, anu je neonxoOno ananusupamu u oyeHUMU FUXO8
ymuyaj y KoOHmeKcmy OoMeHa papmayuje HA CPACKOM
jesuxy. M3 moe pasnoca cnpogeden je excnepumeHm
KOMNapamueHe anaiusze ymuyaja npucmyna puimpuparea
Ha OCHO8Y Memanoodamakd, Xubpuoue npempaee,
ousepsuurayuje u mpancopmayuje ynuma, Huju cy
pe3ynimamu npeocmas/beHu y 080M paoy.

Kibyune peum: Apxumexmypa RAG, komnapamueua
ananuza, 8ekmopcka 0asa Nooamaxa, 6eIuKu je3uuxu
MoOden, mooen yepahugarsa

Abstract — Pre-trained language models often lack
knowledge of narrowly specialized domains such as
pharmacy, and the use of the Serbian language poses an
additional challenge. For this reason, a Retrieval-
Augmented Generation (RAG) architecture is needed,
which extends a generative large language model with an
external knowledge base. There are numerous approaches
for improving retrieval within a RAG architecture, but it is
necessary to analyze and evaluate their impact in the
context of the pharmacy domain in the Serbian language.
Therefore, a comparative analysis experiment was
conducted on the impact of metadata-based filtering,
hybrid search, diversification, and query transformation
approaches, the results of which are presented in this

paper.

Keywords: Architecture RAG, comparative analysis,
vector database, large language model, embedding model

HAIIOMEHA: OBaj pan npoucTtekao je u3 macrep
pana unju MeHTOPp je 6uo ap Mapko Bjemrruua, 1ouenr.

1. VBOJI

[Mocnenmux ronyuHa 3abenexeH je pacT pa3Boja U IpUMEHe
BEIITaYKe MHTEIHUICHIM]e, IIPH YeMY Cy BEJHMKH je3UUKH
Monenu (enrit. Large Language Models (LLM)) Hauuu
NPUMEHY Y MHOTUM c(epama CaBpEeMEHOI JIpYIUTBa U
unnycrpuje. Kako cy oOydeHM Ha jaBHO IOCTYITHHM
MoJlaliiMa, 4YeCTO HE paclojaxy TauHHUM M aXypHHUM
nHdopMmanujaMa ¥M3 YCKO CIIEIHjalM30BaHUX JIOMEHA.
JemHo pememe 3a Taj MmpoOIEM je  apXHUTEKTypa
TeHepHCamba MOTIOMOTHYTO MpeTparoM (eHri1. Retrieval-
Augmented  Generation (RAG)), Koja KoMmOuHYyje
TeHEepPaTHBHHU MOJelN ca 0a30M eKCTEpHOT 3Hamba y CBPXY
NPOIINPEeHa KOHTEKCTa MOJIeNa.

e oBor Mactep paja je Aa MPYXKH ONIITE CMEPHHLE
NPUIMKOM 0a0upa IPHUCTYNA ONTHMH3ALUjU MpeTpare y
noMeHy (apmarnuje Ha cprckoMm jesuky. Caapikaj pana
o0yxBara TEOpHjcKe KOHIeNTe apxurekType RAG, kao u
EKCIICPUMEHT. Y OKBHUpY eKcliepuMeHTa ymopeheno je
BUIIIE ITPUCTYTIA ONITUMHU3AIIM]U TIPETpare yHyTap cucTeMa
KOjU HMMIUIEMEHTHpa apxurekrypy RAG npu demy je
CHCTEM MPOjEKTOBAH Ka0 BUPTYCIHH ACHCTEHT y YJIO3H
(bapMaleyTCKOr CTpy4rhaka KOjH OJIroBapa Ha IUTamba O
JIEKOBHMa Ha CPIICKOM je3HKY.

2. TEOPUJCKE OCHOBE APXUTEKTYPE RAG

Apxutekrypa RAG obyxBara mpucTym ca Tpu MehycoOHO
noBe3aHe (ase: HHICKCHpamke 0ase mojaTaka, nperpary u
TeHEepHCakE OJIrOBOPA.

2.1. ®a3e npucrtyna apxurexkrype RAG

WNHnexcupame 0aze moaaraka o0yxBaTa MPUKYIbakEe U
mpeunmhaBamke HW3BOPHUX, Hajuemhe TEKCTyaIHHUX
noJiaTaka, lbbUXOBY IOACITY HA MalkbEe CCTMEHTE IMTOCTYITKOM
CerMEeHTallje, Kao U TpaHchopMucame cerMenara y rycre
WIN peTKe BEKTOpe KOjH Ce 4yBajy y BEKTOPCKOj 0a3zn
noxaaraka [1].

[Iperpara 6aze monmaraka npeacraBiba LEHTpAIHYy (aszy
apxutektype RAG, y K0joj TNpeTpakuBady KOPHUCHUYKU
YIUT TpaHC(HOPMHUILE y BEKTOPCKY PENpe3eHTalH]y HCTHM
MoJieNoM yrpahiBama IpUMEHCHIM IPU HHACKCHPABkY, a
3aTUM BPIIH MpeTpary 6as3e mojgaTaka paan IpOHATaKEHa
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HajpeNieBaHTHUJUX CerMeHaTa
reHepaTopy Kao KOHTeKcT [1].

Koju ce mpocuehyjy

I'enepucame npencraBiba 3aBpUIHY (azy y apXUTEKTypH
RAG, npu uemy ce OXIroBOp TI'€HEpHUIIE Ha OCHOBY
JIOIPEMJbEHHX CErMEHATa KOjH CIy)ke Kao KOHTEKCT H
CHCTEMCKe MHCTPYKITHje MMOHalIama TeHepaTopa [2].

2.2. ITpucTynu onTUMHU3aLKje mpeTpare y
apxutexktypu RAG

Tpancpopmanuja ymnuTa je TPUCTYH ONTUMHU3AIM]jH
mpeTpare Koju moapazyMeBa MOTUPHUKANN]Y KOPUCHUIKOT
ynuta mpe mnpociehuBama nperpaxkuBady, a oOyxBara
TEXHHKE HOTTYT npedopMmyucama yIHTa,
npedopMyiicamba Ha BHIIE YNUTA, MPOIIMPEHA yNUTA,
JIEKOMIIO3UIIMje  ymuTa, YyrpahuBama XWUIOTETHYKUX
JIOKyMeHara u Bpahama ynuta Kopak yHazan [2].

@unrpupame Ha OCHOBY METaloAaTaka je MPUCTYI
ONTHMHU3AIMjU TpeTpare Koja CyXaBa MpOCTOp INpeTrpare
Ha OCHOBY CTPYKTYHpPaHUX aTpuOyTa MpUAPYKEHHX
CErMEHTHMa MPUWIMKOM HHIEKcHpama [3].

XubpuaHa mperpara KOMOMHYje PETKE BEKTOpE, IMOIYT
OHMX HacTaluX (PYHKIHjOM HajOOJBET MOyAaparma (CHII.
Best Matching 25 (BM25)), u TycTe BEKTOpPE TakKoO IITO
HHUIIMjATTHO TpeTpaxyje Oa3y momataka mnomohy ob6a
MEXaHu3Ma, CIiaja pe3ysTare y jeIWHCTBEHY JIHCTY, a
3aTUM HMX ITIOHOBO paHrupa [2].

[MpunnkoM mOpeTpakuBama KOMIUICKCHUX JOKyMeHaTa
MOXE c€ JECHUTH Ja HEKOJIHMKO Haj0oshe paHrMpaHUX
CerMeHaTa CajgpXXd TOTOBO HACHTHYHE HH(pOpPMAIH]eE.
Ckym pe3ynrara MOXe ce JUBep3U(pHUKOBATH AITOPUTMOM
MaKCHMallHe MapruHaiHe pelieBaHTHOCTH (eHri1. Maximal
Marginal Relevance (MMR)) [4].

2.3. EBanyanuja apxurextype RAG

Pagau oxBup 3a mpoueHy apxurekrype RAG (eHri.
Retrieval-Augmented Generation Assessment (RAGAs))
npeactaBibed je 2024. romune [5]. OBaj pajHu OKBUP
JneduHHIIEe BUIIE METPHKA, O KOjUX Cy Y OBOM pany
NpelCcTaBJbeHe MPEINU3HOCT KOHTEKCTa, O3UB KOHTEKCTA,
BEPHOCT U PEJIEBAHTHOCT OJI'OBOPA.

[Mperm3HOCT  KOHTEKCTa  NPOLEHYje  CHOCOOHOCT
IIpeTpa’kuBava /1a peJeBaHTHE CErMEHTE PAaHTUpa UCTIPE]
HEpeJIeBaHTHUX Y JIUCTH Ipey3eTux pesynrara. Op3uB
KOHTEKCTa padyHa y K0joj MEpH je MpeTpakuBad ycIeo aa
mpey3Me cBe MH(pOopMaIrje HEeOIIXOAHE 3a TadaH OATOBOD.
BepHocT MepH KOJIHKO je TeHepUCaHU OJrOBOP 3aCHOBAH
Ha T[pey3eTOM KOHTEKCTy. PeleBaHTHOCT oOAroBopa
IIpoIIeYje y KOjoj MepH T€HEpHCaH! OATOBOP AUPEKTHO U
MOTIIYHO aJpecupa IOCTaBJbEHU yIUT [6].

3. IPUITPEMA EKCIHIEPUMEHTA

AreHnpja 3a JIeKOBe W MeAWnuHCKa cpenctBa CpoOuje
(A4/IMMC) je npxaBHAa HWHCTUTYLIHja 3aJyXeHa 3a
peryianyjy ¥ JOKyMEHTAalHjy JIEKOBa M MEAMIIMHCKUX
cpeacraBa yHyTtap PemyOmmke CpOuje. Y BUXOBO]
HaJJIKHOCTH je, u3Melh)y octasor, aa 3a CBakH JIEK CacTaBe
CaxeTak KapaKTepHUCTHKA JIeKa KOjH OIFHCYje CBOjCTBA H

3BaHMYHO O0J00peHe yclioBe 3a ynoTpeOy Jieka wWin
MEIMIIMHCKOT CPE/ICTBA.

ExcriepuMeHT je mpojeKToBaH Ha Ha4YMH Ja OJpa)kaBa
CHCTEM KOME MOTYy NOCTaBJbaTH IHUTamka CTPyYHA JIUIA U
nanujerTty. Ilpupona qomeHa 3axTeBa BUCOKY TadyHOCT U
MOY31aHOCT OJrOBOpa, QM [I03BOJbABA UCKAamE HA
OJIrOBOD.

VYHyTap eKCIepuMeHTa IpaTe ce MPEACTaB/bEHE METPHKE
MPEIU3HOCTH ¥  OA3MBa KOHTEKCTa, BEPHOCTH U
PENeBaHTHOCTH OJIrOBOpa Kako OW ce OLEHHO KBAJIUTET
mperpare ¥ TeHepucama OATOBOPAa  3aBHCHO  Off
MIPUMEHEHOT MPHUCTYIa ONTHMHU3auUju nperpare. [lopen
TOra, EKCIEPUMEHT o0yXBaTa M Mepeme (DHMHAHCH]jCKUX
TPOLIKOBA M YKYITHOT BpeMeHa NOTPeOHO 3a M3BPIIABAE
CBaKoOT MPUCTYIa ONTHMHU3aLUju nperpare. EBanyanuja je
CTIpOBEICHA HAJ BEIUTAYKW HANPaBJEEHUM 3JIATHUM
CKYIIOM I10/IaTaKa HAMEH-ECHUM 3a TECTHPAmE.

3.1. PagHo okpy:xeme

VYpehaj Ha KojeM je M3BpIIEH EKCHEPUMEHT je padyHap
MacBook M4 Pro. Ilpomecop ce cacTtoju O IBaHAeCT
jesrapa. Kamammrer pagne memopuje usHocu 24 GB, a
MaKcHMallHa MCKopuInheHocT je orpannueHa Ha 12 GB.
Pauynap mnocenyje IMOJNyIPOBOAHUYKK JIUCK KOjU je
kanarrera 512 GB.

3.2. O6pana u3BOPHOr CKyINa MoJaTaKa

Kao wu3BopHM ckyn mnogaTtaka opabpanu cy Caxenu
KapaKkTepucTHKa Jeka. OOpama U3BOPHOT CKyIla MOAaTaka
monmpasymeBa Tpu (aze: ¢a3zy TmpeysuMmama, a3y
TpaHchopManuje u a3y cerMeHTaImje.

daza npey3ruMama nojiaTaka no/ipa3yMeBa
ayTOMaTH30BaHO NPHUKYIJbake JOKyMEHaTa u
MeTarnoaTaka ca Bed crpanuiie uacruryuuje AJTUMC [7],
4YHuMe je rpey3eTo yKynHo 3779 nokymeHara BenudrHe 868
MB, nmok ce y ¢a3u TpaHcPopMaidje OBH IOMAIU
nperBapajy y ¢dopmar Markdown. ®a3za cermeHranuje
KOPHCTH TPHUCTYI pOJMTElb-JIETe, Yy CKIaxy ca
XHjepapXujckoM CTpyKTypoMm CaxkeTka KapaKTepUCTHKa
JieKa, TZie je JeTe-CerMEeHT HajMama jeMHHIA TEeKCTa,
NOjeJMHAYHHU NaCyC I Tabelia, a ’eroB POJUTEIb HACTIOB
WITH TIO/THACIIOB YHYTAp KOTa ce HaJla3H.

3.3. BexTopcko yrpahusame

3a BekTOpcKo yrpahuBame cermMeHaTa onabpaH je mMozen
voyage-context-3. OCHUM TyCTHX BEKTOPa, y OBOM KOpaKy
Kpenpajy ce€ M PEeTKH BEKTOPH IPHUMEHOM aJrOpuUTMa
BM25, a cBH BEKTOpPH C€ 3ajeqHO Ca OPUTHHAIHIM
caapXajeM U MeTarnojalMa CerMeHTa 4yBajy Kao paBHH
WHAEGKCH YHYTap jeiHe KOJEKIHje Yy BEKTOPCKOj 0a3m
nojaraka Qdrant.

3.4. IIpetpara

VY cKkiomy eKclepHMeHTa, MHOpel OCHOBHE IIpeTpare,
HMITJIEMEHTUPAHO j€ U HEKOJIMKO MPUCTYTIA ONTUMU3ALH]j 1
IpeTpare, a To ¢y GUITpUpabE Ha OCHOBY METaNoaaTaKa,
XuOpUIHa Tperpara ca IIOHOBHUM PaHTHUPAIbEM,
quBep3uduKanrja W TpaHcopMmamnuje yOuTa Koje
obyxBarajy mnpedopMmynucame, npedhopMmyrcame Ha
BHIIIE YIUTA, TMPOIIUPEHE, AEKOMIO3HIH]Y, yrpahuBame
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XHUIIOTETUYKUX JOKyMeHaTa W Bpahame ymmra Kopak
yuaszaa. OBH TOPHUCTYNMU Cy 01a0paHd HAKOH aHaJIn3e
JIOMEHa ¥ U3BOPHOT CKyla T[ojaTaka, Kao u 300r
MeljycoOHo CIIMYHOT HUBOA KOMILUICKCHOCTH
HUMILICMCHTAIIH]C.

3.5. I'enepucame oarosopa

Pesynratm  mperpare  3ajefHO  ca  CHCTEMCKOM
HHCTPYKIHjOM  TIpociielyjy ce TeHepaTopy  KoOjH
(dopmynmIIe KOHaYaH ONTOBOP HAa CPICKOM je3UKY, MpPH
yeMy je onabpan monen gemini-3.1-flash-lite-preview.

3.6. EBaayanuja

3a mnorpebe eBanmyauuje KopumheH je paaHH OKBHUP
RAGAs. Tlpouec eBanyalje ce 3aCHHMBa Ha IOCTOjamy
37aTHOT CKyMa MOJaTaKka KOjU CIYXH Kao pedepeHTHH
CKYI apoBa MUTambe-0Ar0BOp. IMITIEeMEHTHPAH je CepBHUC
3a eBalyallljy KOjU MPOICIYje CUCTEM Ha OCHOBY JHAaTOT
nUTama, peepeHTHOr 0JroBopa, NpoHaljeHnx cermMeHara
1 TeHEPUCAHOT O/ITOBOPA.

Opabpane MeTpHKE 3a €Balyaldjy cy [MPEIH3HOCT
KOHTEKCTa, OJ3UB KOHTEKCTa, BEPHOCT M PEIICBAHTHOCT
omrosopa. EBamyamuja 3axTeBa BeNWKH Opoj MO3WBa
AIUTMKaTHBHOM UHTEpdejcy Mojena cyauje, 300r uera je
onabpaH BENUKU je3uuku Mmomen gemini-3.1-flash-lite-
preview.

ExcriepuMeHT je mojesbeH Ha jBa jaena. [IpBeHCTBEHO je
TeCTUpaHa KOHTpOJIHA rpyna B Koja YHMHH OCHOBHY
BapHWjaHTy WMIUIEMEHTaIje Oe3 TpUMEHE HjeqHOT
NPUCTyTIa ONTHMHU3AIMjU TIpeTpare, M BapHjaHTe Koje
HUMITJIEMEHTUPAjy TpHCTyNe (QUITpUpama Ha OCHOBY
Meranonataka ( F), xuOpuaHe mpeTpare ca MOHOBHUM
panrupamem ( H ), muBepsudukamuje ( MMR), xao u
BUXOBe KoMOMHanuje. Jlpyrm neo ekcrepuMeHTa
o0yxBara TecTuparme TpaHchopMmalje ynuTa NpuMeeHe
HaJ OCHOBHOM BapwjaHTOM ( B ) m Ham Haj0oJpOM
BapUjaHTOM M3 ITPBOT JieNia eKCIIepUMEHTa — KOMOHHAIIM]a
¢unTpuparma Ha OCHOBY MeTalojaTaka M XHOpHUIHE
npeTpare ca TTIOHOBHUM PaHTHpABEM,
(F + H). Tecrupama cy BpuieHa y cieziehem penocieny,
obenexeHo onropapajyhum uHIEKCOM: mpedopMyncame
(r), mpedopmynmcame Ha BHUIE ymuTa (M), MPOIIAPEHE
(e), mexommosummja (d), yrpahuBame XHITOTETHYKIX
nmokyMmeHara (h) u Bpahame ymuTa Kopak y Ha3ax (s). 3a
CBaKH JIE0 EKCIIEPUMEHTa Ce Mepe M TPOLIKOBH Ha OCHOBY
YKYITHE ILIeHe IpeTpare W IeHepHcama OJroBopa 3a CBa
NUTakba M3 3JaTHOI CKyHa II0/laTaka, Kao W yKYyHHOT
BpEMEHA KoOje je TOTpeOHO Ja ce W3BpIIe Mperpara u
reHepHucama 0JIroBopa.

ExcniepuMmeHT ce moHaBJba MET MyTa pajgd MOY3JaHOCTU
pesynTarta. Pe3ynaTaTé CBHX IOHABJbamka Ce arperupajy u
pauyHa c€ Cpelma BPEIHOCT 3a CBAaKy METPHKY IO
BapuUjaHTH, 320KPY’KEHO Ha JIBE JICHUMAJIE.

4. PE3YJTATHU EKCIIEPUMEHTA

Y HacTaBKy Cy JarTd pe3yJTatd MpBOT M APYror jena
eKcriepuMenTa y TabenmapHoM gopmaty (Tadene 1 u 3), kao
U U3MEPEHW TPOIIKOBH M BpEME H3BpIIABama YIIUTA
(Tabene 2 u 4).

TaGena 1. PesyaTatu mpBoOT Ieia eKcIepuMeHTa

. Ipeunsnoct OnzuB PeaeBanTHOCT

Bapujanra BepHoct
KOHTEKCTa KOHTEKCTa oarosopa

B 0,81 0,60 0,83 0,77

F 0,81 0,71 0,89 0,85

H 0,91 0,67 0,85 0,84

MMR 0,97 0,54 0,78 0,80

F+H 0,87 0,77 0,94 0,92

F + MMR 0,92 0,59 0,86 0,91

H+ MMR 0,93 0,59 0,85 0,89

F+H
+ MMR 0,93 0,59 0,85 0,89

Tabena 2. TpomkoBu M BpeMe H3BpIIaBama IPBOT jaeia
eKCIIepUMEHTa

Bapujanra Iena ($) Bpeve m(l;}))masama
B 0,04 601,69
F 0,05 266,07
H 0,10 582,68
MMR 0,07 635,54
F+H 0,09 427,84
F + MMR 0,07 319,46
H + MMR 0,08 673,91
F+ H+ MMR 0,07 334,66
Tabexna 3. Pesynratu apyror gena eKCIEPpUMEHTa
Bapujanra IpeunsHocr Om3uB Bepnoct PeseBantHoOCT
KOHTECKCTaA KOHTEKCTa OAroBOpa

B, 0,84 0,55 0,85 0,74
B 0,82 0,55 0,86 0,82
B, 0,87 0,61 0,80 0,75
B, 0,55 0,55 0,55 0,55
By 0,83 0,64 0,88 0,80
B 0,86 0,61 0,84 0,80
(F+H), 0,86 0,79 0,93 0,90
(F+H),, 0,83 0,74 0,93 0,91
(F+ H), 0,87 0,83 0,94 0,92
(F+H)y 0,87 0,83 0,94 0,93
(F+H), 0,86 0,80 0,95 0,92
(F + H), 0,88 0,79 0,93 0,91

TaGena 4. TpomwkoBU W BpeMe WU3BpILIaBama JIpyror Jena
eKCIepUMEHTA

Bapujanra Lena ($) Bpewte m»(l;l))masalba
B, 0,06 1003,94
B, 0,07 1663,05
B, 0,06 939,14
By 0,06 1596,73
By 0,06 1095,06
B 0,05 1047,04

(F+H), 0,14 583,20
(F+H), 0,26 699,05
(F+H), 0,16 695,68
(F+H)y 0,22 723,57
(F+ H), 0,17 747,30
(F+H) 0,14 712,98

5. IMCKYCHUJA PE3YJITATA EKCIIEPUMEHTA

Pesynratm  ekcmepumeHTa  IMOKa3yjy Jga  je  3a
MPEJCTaBJbeHH CHCTeM  (QWITPHpame Ha  OCHOBY
MeTramojaTaka  jeJHa  OJ  3HaYajHMjuX  MeEToJa

ontuMuzanmja nperpare. Y Tabenu 1 Moxe ce MPpUMETUTH
Jla OBaj IPUCTYN ONTHMH3ALWjU TpeTpare MoOoJbIIaBa
O/JI3UB KOHTEKCTa, BEPHOCT U PEJICBAHTHOCT OJArOBOpA, a
Tabena 2 mokasyje na mpuMmeHa (GuIATpHpama Ha OCHOBY
MeTaro/aTaka ckpaliyje u Bpeme m3BpmaBama. [lpupona
JIOMEHA CHUCTEMa, Kao M U3BOPHOT CKyIa JIOKyMeHaTa, ce
J00po craske ca OBUM NPHUCTYIIOM, C 003UPOM J1a c€ MOXKE
OYEKMBATH J1a 3Ha4ajaH Opoj NOCTaBJLEHUX NMUTamba Oyne y
BE3U ca KOHKPETHHUM JIEKOM HJIM aKTHBHOM CYIICTaHIIOM.
Orpannyerne GuiTpupama Ha OCHOBY METAaIoaTaKa je To

1184



Ja ce OBaj MPUCTYII HE Ou MOrao MPUMCHHUTHU HAa TCHEPUIKA
nruTamka.

XuOpuaHa mperpara ca IMOHOBHUM paHTMpameM Takohe
no0oJbIIaBa KBAIUTET MpeTpare, NoceOHO y KOMOMHAIM]H
ca QunTpupameM Ha OCHOBY MeETalojaTaka, ITO e BUAU
y Tabenu 1. Paznor 3a mobospimame yCIEMIHOCTH Haa3u
ce y TOMe IITO CHCTEM paxy ca CICLHjaTn30BaHUM
TePMHUHUMA KOjU Ce PETKO Haja3e y BokalOynapy OMiIo Kor
MoOJleNa OIIITe HaMeHe, a egeKaT oBora je JJ0JaTHO
U3pa’KeH YM-CHUIIOM J1a CY ITOJallll Ha CPIICKOM jE3HKY.

[Mocmarpajyhu pesynrare npukazane y Tabemu 1,
BU/IJBMBO j€ J1a je NPUCTYI JuBep3uduKalnje y 3Ha4ajHoj
MEpH JONPHHEO IMO000JbIIAKY METPHKE IPEHU3HOCTH
KOHTEKCTa, ald MO IEHy IOropluamba METPUKE O/3MBa
KOHTEKCTa, HITO y OCETJbMBOM JIOMEHY Kao IITO je
(apmarija HUje MOTOTHO.

Kanma cy y nuTamy TpaHcdopMmalpje yIuTa, pe3yiTaTH
eKCIIepUMeHTa Mpuka3anux y Tabemn 3 mokasyjy na je
YTULAj YOHTa Ha IpeTpary OrpaHHdYeH YKOJIHMKO CaMo
npeTpakuBamke UMa MHoro Iyma. [Ipe Tpanchopmucama
yIUTa, TPENopy4whHBO j€ ONTUMH30BaTH IIpeTpary
JIpYyTUM METoJaMa Kao MITO ¢y (QWITpUpame Ha OCHOBY
MeTanojaTaka W XuOpHOHa mpeTpara ca IOHOBHUM
panrupamem. Takohe, Tabema 4 mokasyje 1a
TpaHcdopmanuje ynura noehaBajy TpOIIKOBE U Bpeme
U3BpILIaBama, a OM ce MPEenopyvruo ompe3 IpH 0aadupy
OBOT IIPUCTYIa ONTUMHU3ALHUJH IIpeTpare.

6. 3BAK/bYYAK

VY oBOM pany mpencTaBibeHO je mopeleme omadpaHux
NPUCTYIa ONTHMHU3ALMjH NpeTpare y apxutrekrypu RAG
YHyTap AoMeHa (apMaIiyje Ha CPIICKOM je3HKY.

PesynraTu excriepuMeHTa HaroBeITaBajy /1a apXUTeKTypa
RAG wmoxe OutH morogaH u300p 3a IpeTpary BeNIHKUX
CKyTIOBa [T0JIaTaKa YHyTap JOMeHa (hapMaliije Ha CPIICKOM
jesuxy. KBanuter nMruieMeHTanuje ce Moxke noseharu y3
NpUMEHY  oaroBapajyhux  mpucTyna  ONTHMHU3ALU)U
mperpare Kao IOTO Cy (QUITpHpame Ha OCHOBY
MeTanoJaTaka W XHOpHAHA Tperpara TYCTHX M PETKHX
BEKTOpa ca MOHOBHUM PaHTHPAmBEM, y3 Koje y oapeljeHnm
cllyyajeBUMa MOXXe OHTH KOPHCHO TNPUMEHHTH |
TpaHchopMaIHje yIuTa.

Bynyhwn npaBar nctpaxkuBama 00yxXBaTHo OH IPOIIHpEHe
eKCIIepUMEeHTa KOMIIOHEHTOM Koja hie Ha OCHOBY YIIUTa
3aKJBYYATH Ja U he W Ha KOjU HAYWH W3BPIIUTH
Tpancopmarjy  ymurta. JlomatHo, ToTpeOHO je
HHTErpucatu u rpadcky 6a3y momaraka Koja Ou Moria ga
1o0oJbIlIa KBAIMTET OATOBOPA HA MUTama Koja 00yxBarajy
pasyMmeBame KOMIUIEKCHMX Be3a u3Mely pasimmuuTux
eHtuTera. Takohe, ¢uHO TmoJemaBame  Mojena
yrpahuBama O mnoTeHuMjanHO omoryhmimo  Gosbe
pe30HOBame CcHeUupHUYHE TEPMHHOJIOTHjE M3 JIOMEHA
(apmaliije Ha CPIICKOM jE3HUKY.
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